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Funciones de costo

Entropia cruzada: problemas de clasificacion binaria
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Backpropagation

Objetivo: minimizar el error respecto a los parametros.
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Calculo del delta

Unon de ellns es facilmente calciilahle:
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Ejercicio 1: implementacion de una red neuronal de dos
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Implementacion:

Forward: Afin — Activacion

Backward: Activacion — AJ(l'n
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Actualizacion de los parametros

Utilizando Descenso por gradiente:

WO =w® _paw®
b? =pl® — g db®
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