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Objetivos

cFeature Stores? < ;NoSQL?

e Caracterizar Feature Stores

o Por qué surgen? ;Qué problemas resuelven?
o  sProductos disponibles?

e Entender el uso de bases de datos NoSQL en este contexto

o sPara que se usan? ;Casos de uso dan soporte?
o ;Qué tipos de bases de datos NoSQL se utilizan? ;Que productos?



Feature Stores - Inicios
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e Surgen por primera vez con
Michelangelo (Uber 2017)

e Se replican en arquitecturas de
referentes de la industria: Spotify,
Etsy, Paypal, Pinterest y DoorDash
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https://eng.uber.com/michelangelo-machine-learning-platform/

Feature Stores - Capacidades

Autopilot: Automated backfilling &
alerts, feature selection

Convenience: Easy and/or quick to
use, intuitive APIs, interactivity

%

Integrity: Minimize train-serve skew,
point-in-time correct data, monitoring

7
~

Serving: Availability in production at
high throughput & low latency

Access: Access to feature information
& data, transparency, lineage




Feature Stores - Componentes
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Uso de bases NoSQL =» Storage de features

e Actualizar features reaturestore|
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e Obtener features para
training (offline)
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e Obtener features para
inferencia (online)




Uso de bases NoSQL - Tipos y productos

Repositorios Offline
e Soluciones de big data
e Bases de datos columnares

Repositorios Online
e Key Value Stores
e Bases de datos columnares
e Bases de datos en memoria

Plataforma Offline Online Feature Eng
Hopsworks* | Hudi/Hive MySQL PySpark,
(AGPL-V3) Python
Feast” BigQuery BigTable, Beam,
(Apache Redis Python
V2)
Tecton® Delta Lake | DynamoDB | SQL,
(Comercial) PySpark,
Python
StreamSQL? | S3 Cassandra, SQL,
(Comercial) Redis, Coc- | Python
kroachDB
Michelangelo{ Hive Cassandra Spark, DSL
(Uber)
Conde Nast' | Kafka/Cas- | Kafka/Cas- | Librerfas
sandra sandra compartidas
Zipline® Hive KV Store Flink,
(Airbnb) Spark, DSL
Comcast? HDFS, Cas- | Kafka / Re- | Flink, Spark
(NBC) sandra dis
Metaflow* Kafka, S3 Kafka, Mi- | Spark,
(Netflix) croservices Librerias
compartidas
Twitter’ HDFS Strato / | Scala DSL,
Manhatten Scalding
Pinterest S3/Hive ? DSL
Galaxy* (Linchpin),
Spark
Wix! S3 HBase/Redis | SparkSQL




Uso de bases NoSQL - Ventajas y Desafios

v, Offline vs Online facilita uso de bases NoSQL
e Bases NoSQL especificas para cada caso
e Soporte para casos de uso (baja latencia, alto volumen de datos)

Consistencia
e Entre repositorios Offline y Online
e Temporal




Conclusiones

e F[eature Stores componentes clave en soluciones de ML
e Bases NoSQL claves para resolver repositorios Offline/Online

e Trabajo futuro

o  Probar Feature Stores
o Comparar alternativas de bases NoSQL disponibles
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;Preguntas?
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