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E r r o r to ta l d e prediction:
-

# o f 2,30%2%
2

= 0 . 0 2 7 5 2 . 7 5 % d e e r r o r

0

Acd i e v e a a r t ro r e n debolt! overfilling?

Er ro r t o t a l d e
prediccion:,o?f% 3 . 3 3 1 de error

Clasificación 26 de 30



E n este • s o (default) d e r r o r t o t a l ¥ m e d i c e mucho.

t o s e F I T
253¥=p}i¥,

O, t o s a F P = %¥=¥g¥↳

23/9667 = 0 . 2 1 .

Ly I D E ) > f , 17C)
threshold

P l s = Y I # s t ) > P l s
= H I X - * ) L o s PC s -Y I X - * ) > 0 . 5

P (De fa u l t = Ye s I student. Balance)-0.50a t

Clasificación 27 de 30



I
•

:

i1 .§ !
I 2.75"

O f tho..
..

¥ 0 # P C D e f a u l t = Yes/student,Belene)
Clasificación 28 de 30



Receiver Operating characteristics¥
¥'

o e .
÷ 0I
paid
"

pea" I s = Error t i p I
Clasificación 29 de 30



D i s c r i n iH AT I T E W A D RA'Tico

f e t e l a N l pen, E d

L e e ) =
- I H-Mu)T-21 lot f lu )

+ logT u

- I 6g Kie l

t u
Au

J E J E
Z u

Clasificación 30 de 30


