Mas ejemplos de
reduccion de dimensionalidad




Dim2 (2.8%)

PCA: estandarizar vs
no estandarizar
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Reduccion de dimensionalidad no lineal
tSNE: t-distributed stochastic neighbor embedding (Hinton y van der Maaten)

Paso 1:

e construir una distribucion de probabilidad
sobre pares datos

e objetos mas parecidos, tienen mayor
probablidad

Pjli T Pi;
Pij = N




Reduccion de dimensionalidad no lineal
tSNE: t-distributed stochastic neighbor embedding (Hinton y van der Maaten)

Paso 1:

e construir una distribucion de probabilidad
sobre pares datos

Sean xi,...,xy datos

exp(—|jxi — x;|*/207)

o N Y 4 (] (] p"l, —

objetos mas parecidos, tienen mayor S s exp(—[[x; — x¢|[2/202)

probablidad |
Es la probabilidad que Z; elija a  ;omo su
vecino.

Pjli T Di|; Los vecinos se eligen en proporcion a su
Pij — N densidad de probabilidad bajo una gaussiana

centradaenX; .




Reduccion de dimensionalidad no lineal
tSNE: t-distributed stochastic neighbor embedding (Hinton y van der Maaten)

Paso 1:

e construir una distribucion de probabilidad
sobre pares datos

Sean xi,...,xy datos

exp(—|jxi — x;|*/207)

* objetos mas parecidos, tienen mayor Pile s exp(— X — x5 |2/20)
probablidad l
Se adapta a
la densidad
de los datos
Pjli T Pi;
Pij = N




tSNE: t-distributed stochastic neighbor embedding (Hinton y van der Maaten)

Paso 2:

« definir una distribucion de probabilidad similar Yir---»¥N € R?
sobre los puntos del mapa de baja dimension
y minimizar la divergencia de Kullback-Leibler 1+ ly; —y;/12)

qdij =

Dok 2L+ lyr —yill*) !

Pij
P H Q szj log _]
1#]



tSNE: t-distributed stochastic neighbor embedding (Hinton y van der Maaten)

Paso 2:

« definir una distribucion de probabilidad similar Yir---»¥N € R?
sobre los puntos del mapa de baja dimension
y minimizar la divergencia de Kullback-Leibler 1+ ly; —y;/12)

qdij =

Dok 2L+ lyr —yill*) !

Pij
P H Q szj log _]
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UMAP: version no euclideana de tSNE (aproxima una variedad)



Un mal y conocido ejemplo UMAP vs PCA
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Figure 1 Figure 2

UMAP prioriza las distancias locales, perdiendo "nocion" de las distancias globales.

P yuAPL

Util cuando los datos estan organizados en clusters y quieron encontrarlos.
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Figure 6: Node2vec embedding of Fermat distance graph.




