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Motivación

• En la actualidad se generan inmensas cantidades de grabaciones 

• Necesidad de estructurar los datos
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https://www.kaggle.com/c/freesound-audio-tagging-2019/overview
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Problema a resolver
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Esquema de un problema de Audio Tagging [1]
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Objetivos del Desafío

1. Construir un modelo de Audio Tagging capaz de reconocer eventos sonoros 
de naturaleza diversa.  

2. Aprovechar subconjuntos de datos de entrenamiento con anotaciones de 
fiabilidad variable. 
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Datos del desafío

• Datos etiquetados con 80 clases posibles. 
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• Los datos provienen de Freesound y Flickr

Distribución de los datos [1]

https://annotator.freesound.org/fsd/
https://code.flickr.net/2014/10/15/the-ins-and-outs-of-the-yahoo-flickr-100-million-creative-commons-dataset/
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Clases del Desafío
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Ontología de AudioSet [3]
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Métrica

• Se utiliza la métrica label-weighted label-ranking average precision (lωlrap)
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Expresión de label-ranking precision[1]

• s - Indica la muestra con la que estamos trabajando

• c - Indica la clase para la cual calculamos la precision

• C(s) - Indica una lista de todas etiquetas ground-truth de la muestra s

• Rank(s, c) - Indica el ranking de la clase c en la predicción sobre la muestra s

• Lab(s, r) - Indica la etiqueta predicha en el ranking r para la muestra s
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Ejemplo de Cálculo
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[ dog barking   -   siren   -   engine idling ] 

[ siren   -   engine idling ]

Clases del problema

[ 0.7   -   0.2   -   0.5] 

Sea una muestra s con las siguientes etiquetas:

Predicciones del modelo

A partir de las predicciones obtenemos el ranking:

Rank(s, dog barking) = 1 Rank(s, siren) = 3 Rank(s, engine idling) = 2

C(s)

Lab(s, 2) = engine idling

A partir de las predicciones obtenemos las etiquetas predichas en cada ranking:

Lab(s, 3) = sirenLab(s, 1) = dog barking
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Métrica

• Se utiliza la métrica label-weighted label-ranking average precision (lωlrap)
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• |C(s)| - Indica la cantidad de etiquetas de la muestra s
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Baseline
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MobileNet v1

Audios
Espectrograma 

Log-Mel 
Modelo Score
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Datos Disponibles - InClass
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Link a la Competencia

https://www.kaggle.com/t/060cfb8574294ac0821f2f2a27722f1e
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Referencias Relevantes

• Documentación del desafío 

• Ejemplo de problema de audio en Tensorflow 

• Implementación de la Métrica lwlrap

13

https://arxiv.org/pdf/1906.02975v4
https://www.tensorflow.org/tutorials/audio/simple_audio?hl=es-419
https://drive.google.com/file/d/1Qt-y3tHwtoVsI3clzIcvKGy1wbqU-XGG/view?usp=sharing
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