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En base binaria 2™

Unidades de Medidas de Almacenamiento

Simbologia Equivalencia Equivalente en Bytes
hyte h 8 bits 1 byte
kilobyte Kb 1024 bytes 1024 bytes
megahyte MB 1024 KB 1 048 576 bytes
gigabyte GB 1024 MB 1073 741 824 bytes
terabyte TB 1024 GB 1099 511 627 776 bytes
Petabyte PB 1024 TB 1125 899 306 842 624 bytes
Exabyte EB 1024 PE 1152 921 504 606 846 976 bytes
Zetabyte ZB 1024 EB 1180591620 717 411 303 424 bytes
Yottabyte YB 1024 7B 1208 925 819 614 629 174 706 176 bytes
Brontobyte BB 1024 YB 1 237 940 039 285 380 274 899 124 224 bytes
Geopbyte GB 1024 BB 1 267 650 600 228 229 401 496 703 205 376 bytes
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Big Data




La capacidad de
almacenamiento digital
ha aumentado en forma
exponencial

Information Quantity,
Fig.1 World’s
technological capacity to
store information
19862014 (log on y-axis)
(Source: Based on the
methodology of Hilbert and
Lopez (2011), with own
estimates for 2007-2014)
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Se define mediante las tres “V”

— Volumen.
— Variedad.
— Velocidad.

Existen zettabytes de datos en
formato no estructurado, que
pueden intercambiarse en
tiempo real, lo que contribuye al
crecimiento de datos y por tanto
de su volumen.

Volumen

Velocidad Variedad



Big Data - aplicaciones

® Personalizacion de la oferta

— Entender el cliente y ofrecer aquello que tiene
mayor probabilidad de convertir

® Deteccion de fraudes

— Deteccion de patrones de fraude por parte de
empresas de pagos

®* Mantenimiento preventivo
— Prevenir problemas de estabilidad antes que ocurran



* Usos no debidos de la informacion

* Confianza
* Privacidad



La capacidad de almacenamiento crece
exponencialmente

Una cantidad enorme de datos no estructurados
gue se mueve a gran velocidad

Se puede generar valor al trazar, conectar y analizar
los datos

No es solo cuestion de tecnologia, sino de ganar la
confianza de las personas



Inteligencia artificial




La IA es un sistema que
puede mostrar rasgos de
inteligencia humana
como el razonamiento, el
aprendizaje de la
experiencia o la
interaccion con el
hombre con lenguaje
natural.
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|IA: ¢ Qué necesitamos?
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El término “big data” abarca datos
que contienen una mayor
variedad y que se presentan en
volumenes crecientes y a una
velocidad superior

Se puede entender
un algoritmo como una secuencia
de pasos finitos bien definidos que

W  csuclven un problema

Capacidad de procesamiento



Tipos de |A

La IA general es la que vemos en las peliculas: un sistema
completo que no puede distinguirse del humano. Puede
aprender todo lo que los seres humanos, incluso tiene

emociones y un proposito vital

La IA estrecha es mas especifica y no tan amplia
como la IA general. Es un sistema que muestra
rasgos de inteligencia humana en un campo o
tarea especifica. Por ejemplo; algoritmos de
Machine Learning



La habilidad de una maquina de
imitar el comportamiento
inteligente del ser humano

Aplicacion especifica de la IA
gue permite a un sistema
automaticamente aprender y
mejorar con la experiencia




Machine Learning




APRENDIZAJE SUPERVISADO APRENDIZAJE POR REFUERZO0

DETERMINA QUE ACCIONES DEBE ESCOGER UN
AGENTE DE SOFTWARE EN UN ENTORNO DADO CON

—————— Célula maligna

% Célula benigna
SE UTILIZA PARA PREDECIR 5‘

EL FIN DE MAXIMIZAR ALGUNA NOCION DE "RECOM-
UN VALOR CONTINUO PENSA" 0 PREMIO ACUMULADO
SE UTILIZA PARA PREDECIR UNA == No freno castigo
CLASE 0 CATEGORIA )

. Disminuyé velocidad

ante senal

REGRESION - ESTIMACION

APRENDIZAJE NO SUPERVISADO

DETECCION DE
0 ANOMALIAS
SE USA PARA DESCUBRIR
o — e
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SE ENCARGA DE ASOCIAR LA
PREFERENCIA DE LAS PERSONAS
CON GUSTOS SIMILARES

PREDICE PROXIMOS

8—8 SEUSA PARA BUSCAR ELEMENTOS FVENTOS E

(2] 0 SUCESOS QUE A MENUDOSE
PRODUCEN CONIUNTAMENTE

Pacientes similares

> Click stream

Imagen sacada desde: https://nataliaacevedo.com/principales-tecnicas-de-machine-learning/
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® Elalgoritmo de ML aprende mediante ejemplos
® Se proveen las entradas y salidas deseadas
® Se utiliza para:

— Clasificacion: el algoritmo de ML debe de llegar a una
conclusion de los valores observados y determinar a que
categoria pertenecen las nuevas observaciones.

— Regresion: el algoritmo de ML debe estimar las relaciones
entre variables. Es util para predicciones y previsiones.

— Prevision: es hacer predicciones sobre el futuro basados en
datos del pasado y presente, es comunmente usado en analisis
de tendencias.



Algoritmo de clasificacion Naive
Bayes.

Usa el teorema de Bayes y permite
predecir una clase o categoria,
basada en un conjunto de
variables de entrada, usando
probabilidades.

Funciona bien para analisis de
sentimiento y popular en Natural
Language Processing (NLP)

classifier

P(doc | cat) P(cat)

P(doc)




Regresion lineal

Predice el valor de una variable
basado en el valor de otras.

La variable que se quiere
predecir se llama variable
dependiente y las que se usa
para predecir se llama
independiente.

dependent Variable

Line of
regression

independent Variables



El algoritmo de ML estudia los datos para |dent|f|car patrones. En
un proceso de aprendizaje no supervisado, el algoritmo de ML
interpreta conjuntos grandes de datos y los trata esos datos para
organizarlos en alguna forma que describa su estructura.

Se utiliza para:

— Clustering: agrupa datos de datos similares (bajo un criterio
definido). Funciona bien para segmentar datos en grupos.

— Reduccidn de dimension: reduce el numero de variables
siendo consideradas para encontrar la informacion requerida.



Algoritmo K Means Clustering

Se usa para categorizar datos sin
etiquetar, o sea datos sin
categorias o grupos definidos

Encuentra grupos en los datos,
tantos como definidos por la
variable K




Se focaliza en un proceso reglamentado de
aprendizaje.

Al definir reglas, el algoritmo de ML trata de
explorar diferentes opciones y posibilidades,
evaluando cada resultado para encontrar el optimo.

Es un proceso de pruebay error.
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Légica de Codificador / Decodificador
Es una red neuronal
Multi-headed attention
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Etica en IA




Etica en IA

®* Hay una necesidad de discutir los temas éticos y
relacionados a la sociedad

— Autos autonomos
— Sistema COMPAS
— Sistemas autonomos de armamento

®* Las intenciones son casi siempre buenas, pero la
tecnologia puede tener efectos no deseados

— Dungeon Al
— Microsoft chatbot Tay



Etica en |IA

La ética en IA es un tema sobre cambio tecnolégico
y su impacto en las vida individuales, pero también
sobre la transformacion en la sociedad y la
economia.
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¢Nos importan los no-humanos? La IA, éson solo maquinas?
La IA, émerece ser considerada objeto de la moral?

— Agencia de moral — équé es capaz de hacer la IA moralmente
hablando?

Las acciones de IA, étienen consecuencias morales?
®* Tiene una débil agencia moral

— Sila Al tiene agencia moral, entonces équé clase de
capacidades morales deberia de tener?

— Una posible respuesta es darle a la IA “moralidad funcional”. O
sea que los sistemas IA necesitan alguna capacidad de evaluar
las consecuencias éticas de sus acciones.



Privacidad y los sospechosos

La IA puede conducir a nuevas formas de manipulacion,
vigilancia, y totalitarismo, no necesariamente en la
forma de politicas autoritarias pero en formas mas
sutiles y altamente efectivas.

Fake news producidas por |A

In un mundo interconectado, cada dispositivo
electronico o software puede ser hackeado, invadido, y
manipulado por personas con intenciones maliciosas.



Atribucién de responsabili
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Si la IA nos permite delegar tareas, ¢como atribuimos
responsabilidades?

Una posible respuesta es que los humanos retienen |la
responsabilidad.

— Un problema viene dado por la velocidad de las
decisiones y el tiempo para el humano reaccionar.

— Otro problema es que en determinados contextos,
no es claro quien la creo.
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