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Etapas

1. Averiguar la estructura de los datos.

2. Realizar sanity check.
* Realizar preguntas iniciales que sirvan para explorar los datos.

3. Realizar mas preguntas.



Datos

* World-Development-Indicators https://databank.worldbank.org/reports.aspx?source=world-development-

indicators Indicadores de paises segun el Banco Mundial.

* https://datasf.org Datos de crimenes en San Francisco.

* https://courses.cs.washington.edu/courses/cse512/21sp/data/weather.csv.gz estaciones meteoroldgicas en
EEUU.

* https://catalogodatos.gub.uy/dataset/intendencia-montevideo-viajes-realizados-en-los-omnibus-del-stm
lineas de bus en Montevideo.

» https://capitalbikeshare.com/system-data alquiler de bicicletas en Washington DC.

e https://www.kaggle.com/datasets/shivamb/netflix-shows Netflix
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. Colores complementados con numeros.

Mapa de Calor

El color da la impresion general.
La precision la da el numero.
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Bar plots

* Quiza que falten datos es razonable, y no
invalida la tupla o fila de datos.

* En Hawaii nadie pone la nieve que NO hay.

En estaciones precarias o automaticas quiza no se

calcula el viento/temperatura promedio del dia.
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Ingleside

Multiples mapas de calor para comparar datos
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éLos colores aportan?

Box-plot para analizar A veces la densidad de puntos ocultan la
distribuciones. forma del box plot.

¢Alternativas?: Violin, histogramas, Ridgeline
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Outlier no significa que esté mal el dato.

Box-plot para analizar Puede estar correcto, o no.
distribuciones.

También puede haber datos que no sean
outliers pero estén mal.
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Correlaciones no del todo claras.

Scatter plots

Quiza conviene acompaiarlas con una linea
que sefale la correlacion.

Gasto publico en salud y esperanza de vida (todos los paises)
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Incident Category

* No todos los crimenes se realizan por igual en
todos los vecindarios.

e Agrupar los crimenes por categorias segun su
peligrosidad y condena, y luego comparar
vecindarios, normalizando valores.

* Los numeros en ratios de la poblacion total.

Crimes by Category (without Larceny Theft) in San Francisco from 2018 — Crimes by Neighborhood in San Francisco from 2018 — 2022
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Incident Category

* No todos los crimenes se realizan por igual en
todos los vecindarios.

e Agrupar los crimenes por categorias segun su
peligrosidad y condena, y luego comparar
vecindarios, normalizando valores.

* Los numeros en ratios de la poblacion total.

Crimes by Category (without Larceny Theft) in San Francisco from 2018 — Crimes by Neighborhood in San Francisco from 2018 — 2022
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* No todos los crimenes se realizan por igual en

todos los meses.
Bar plots * Agrupar los crimenes por categorias segun su

peligrosidad y condena, y luego comparar
meses, normalizando valores.

Monthly Crimes in San Francisco from 2018 — 2022
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Frecuencia

Bar plots

Velocidad del viento diaria promedio
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* Escala logaritmica en el eje Y?
* ¢Separarlos por su frecuencia y analizarlos
aparte?

Crimes by Category in San Francisco from 2018 — 2022
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?

Escala logaritmica en el eje Y
* ¢Separarlos por su frecuencia y analizarlos
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Cantidad de viajes en STM en Junio 2023 por linea
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Number of Crimes
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Daily Crimes in San Francisco from 2018 — 2022

500 -

400 -

300 -

200 -

2018 2019 2020
Date of Crime

2021

2022

Mostrar tendencias.
* Los crimenes vuelven a los numeros pre-pandemia, pero la
policia aun no vuelve al nimero de arrestos.

Ojo, la interpolacion no deja de ser una interpretacion.
 Hay que hacer analisis mas finos.
* Quiza hubo un cambio en el tipo de crimen, o cambiaron los
procedimientos policiales. En consecuencia, varian los arrestos.

Daily Police Arrests in San Francisco from 2018 — 2022
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Velocidad viento promedio (millas/hora)

La interpolacidon no reemplaza a los datos.

Interpolar

e Las interpolaciones pueden obviar los picos.
* Los picos hay que analizarlos aparte.
 Puede dar continuidad a la discontinuidad.

Longitud vs. Velocidad viento promedio * El cambio de régimen requiere de analisis particulares.

La interpolacion puede inventar valores donde no hay.
* Ver donde es pertinente aplicarla.

El ruido (la varianza) también es dato importante.
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Temperatura Maxima (F)
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Dot plots e Acotar las escalas.
interpolacién * Intervalo enY es el doble de lo necesario ([-50 140]).
* Quiza haya que quitar outliers para ver mejor las
tendencias.
e Las tendencias quedan mas horizontales.

Velocidad del viento diaria promedio vs. Temperatura maxima Latitud vs. Temperatura maxima
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 Cuando se superponen muchos puntos, hay
Dot plot para areas con color uniforme, pero eso no significa

mostrar densidad que la densidad sea uniforme.

* Quizd poner transparencia a los puntos (Alpha=0.1),
entonces cuando los puntos se superponen, se oscurece la
zona.

Ubicacion espacial de estaciones meteorologicas de EE.UU
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e Colores que no se utilizan.

Cantidad de viajes en STM en Junio 2023 por linea
5 lineas con mayor cantidad de viajes
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Los colores significan diferentes cosas segun el
grafico.




Colores

 Gama de colores secuencial sin significado.
e Quiza poner paleta cualitativa como set 1

ORI = VA Ao~ rordme e et
ORISR 500 8° 08 = 0 A% 2 SUAN S GV
L R R T e e

L e T e e & e
D R L ae

R W e Mo SRV Z SENNESIN L P30 © 21J3N° 74 41 T e 28

B0 75 SNORINGA SAY VN T I # 300 AIIEAEIN PPN PP Ptee S8 oty 5o

AT 0 o B A IR ol DS 0 AR T e e e S S,
M Frs 1l NP AIRAVS AL AT RNL AT AY) * N TS AT o olovel
e e SIE I IE ISR

Esperanza de vida al nacer, total (en afios)

Apreciar los limites de la percepcion.
* Muchos datos dificultan la percepcion.
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Colores

. Paleta de colores corrida.
* Nunca se llega al color del extremo superior.

Alquiler por hora segun dia de la semana
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* Color maps con escalas diferentes.

Si queremos comparar graficas conviene
uniformizar.

Si las escalas en las graficas son muy diferentes
conviene manejarlas de forma independiente.

Alquiler por hora y dia de la semana usuarios casuales
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. Colores complementados con numeros.
* Elcolor dalaimpresion general.

CO|OF€S e La precision la da cada numero.
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